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Caso de uso

Este proyecto tiene como objetivo analizar y optimizar la gestion de eventos (conciertos, partidos de
futbol, festivales y musicales) de un cliente que tiene un estadio inteligente.

Se recopilardn y procesardn datos relacionados con: entradas vendidas, entradas finalmente utilizadas,
consumo en puntos de venta, costes de sueldo de empleados, mantenimiento, procedencia principal de
los asistentes, opiniones de asistentes...

A través de las distintas etapas del ciclo de Big Data, se pretende mejorar la planificacién de futuros
eventos, detectar patrones de comportamiento de los asistentes, analizando que eventos han sido mas

rentables.
Visualizacién G\ {nf
Ingesta <
/ Con Glue &
Andlisis y Ciclo de vida

explotacién

Con Power Bl K

Power B I

de los datos

N Almacenamiento

Con S3, Athena
|

LR

,,,,,, J7 Procesamiento /

spr . Con Spark

Desarrollaré el proyecto con las siguientes herramientas:

¢ Ingesta: ingesta de dato en batch (AWS GLUE).
o Glue: Data Catalog y Glue Studio (con Glue Data Quality).

¢ Almacenamiento: Utilizaré para almacenamiento AWS 83 pero lo complementaré con Athena.
Se requiere hacer una operacién sobre el almacenamiento , ejemplo implementar un ciclo de vida
en S3, crear tablas de Athena con datos de S3 y hacer una query, utilizar Redshift desde S3,
crear un modelo de ML con Redshift.

¢ Procesamiento: En este caso con spark en AWS EMR.

¢ Andlisis y Explotacién: Se requiere hacer un cuadro de mandos de visualizacién: en este caso con
Power BI.

Gerardo Bldzquez Moreno Pégina 1
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1. Ingesta con AWS s3

Ingesta de datos con S3, con el archivo eventos_completo_final.csv

2] Q ®@ S Estados Unidos (Norte de Virginia) ¥ voclabs/user3949910=gblazmor@myuax.com @ 99:

@ Se ha realizado la carga correctamente
Para obtener més informacién, consulte la tabla Archivos y carpetas.

Cargar: estado Cerrar

[ © Después de salir de esta pagina, la siguiente informacin ya no estard disponible. ]

Resumen

Destino Realizado correctamente Con errores
53//eventosproyectoinicio @ 1 archivo, 160.8 KB (100.00%) @ 0archivos, 0B (0%)

Archivos y carpetas | Configuracién

Archivos y carpetas (1 total, 160.8 KB)

| @ 8uscar por nombre | 1
Nombre | Carpeta % | Tipo v | Tamafio v | Estado v | Error v
eventos_completo_final.csv [ - text/csv 160.8 KB © Realizado correctamente

3J Cloudshell  Comentarios

Privacidad  Téminos  Preferencias de cookies

Columnas iniciales

A 3 c o e e G H | ) [3 L [ N ° 3 a R s T u v w
1 [id_evento,tipo_evento,nombre,fecha,artista_o_equipo,dt tradas_vendidas,entradas_utiizadas,b tienda,punt dia,cantidad_ _trabajadl te_sal . . dad,proced Ldistrib

[id_evem‘o tipo_evento |nombre | fecha |artista_o_equipo | duracion_min | entradas_vendidas | entradas_utilizadas bar]

[merchqndising tienda | puntuacion_media |cantidad_opiniones |num_trabajadores | coste_salarios | coste_mantenimiento ]

[gasfo_seguridod procedencia_principal dis‘rribucion_procedencics]

eventos_completo_final.csv

CSV

Gerardo Bldzquez Moreno Pégina 2
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1. Ingesta con AWS GLUE

B &4 @ @

Amazon S3 > Buckets > eventosproyectoinicio

eventosproyectoinicio

Objetos Metadatos Propiedades Permisos Métricas Administracién Puntos de acceso

Estados Unidos (Norte de

Configuracién del ciclo de vida

de objetos. Las reglas del ciclo de vida se ejecutan una vez al dia.

Reglas de ciclo de vida Editar

@ Ver detalles

Utilice reglas de ciclo de vida para definir Las acciones que desea que Amazon S3 realice durante la vida Gtil de un objeto, como la transicién de objetos a otra clase de

Para administrar os objetos de forma que se almacenen de manera rentable durante todo el ciclo de vida, configure el ciclo de vida. Una configuracion de ciclo de vida es un conjunto de reglas que definen acciones que Amazon S3 aplica a un grupo

Eliminar

Acciones ¥

Crear la regla del ciclo de

su archivado o su después de un periodo de tiempo

especificado. Obtenga mds informacisn [

Nombre de la regla de cicl... | Estado | Ambito | Acciones de la versién act... | Acciones de versiones no ...

No hay reglas de ciclo de vida

No hay reglas del ciclo de vida para este bucket.

Crear la regla del ciclo de vi

| Marcadores de eliminaci | cargas de multipartes inc...

Reglas de replicacion (0)

© Ver detalles

Editar la regla

Mss informacién [2

Nombre de la

No hay reglas de replicacion

No tiene ninguna regla en la configuracién de replicacién.

Crear regla de replicacion

[ Cloudshell  Comentarios

B & 0 =

actuales se transferiran

Agregar transicién

Hacer que venzan las versiones actuales de los objetos

el objeto. Obtenga més informacién [2

Dias después de la creacién del objeto

3600

Utilice las reglas de replicacién para definir las opciones que desea que Amazon 53 aplique durante la replicacién, como el cifrado del lado del servidor, la titularidad de la réplica, la transicién de réplicas a otra clase de almacenamiento y mucho més.

i o Control del
regla de Estado Bucket de Regidn de prioridad imbito Clasede Propietario dela | ot o] por KMS (SSE-

s destino destino almacenamiento | réplica i KMS 0 DSSE- o
replic: replicacién KMS) de réplicas

Establezco que a los 30 dias los datos pasen a otra temperatura del dato y a los 10 afios de no
ser utilizados sean eliminados automdticamente

Para los buckets con control de versiones habilitado, Amazon S3 agrega un marcador de eliminacién y la versién actual de un objeto se retiene como una versién no actual. En el caso de los buckets sin control de versiones, Amazon S3 elimina

Eliminar ( Acciones ¥ ) ( Crear regla de replicacion )

Objetos cifrados

mazon Web Services, Inc. osusfiliales.  Privacidad  Términos  Preferencias de cookies

Estados Unidos (Norte de

Revisar acciones de transicién y vencimiento

Acciones de la versién actual Acciones de versiones no actuales

Dia0 Dia 0

« Objetos cargados « Los objetos se desactualizan

4 12

Dia 30 Dia 30

« Los objetos se transfieren a Estandar - Acceso poco frecuente

2

Dia 3600

« Los objetos vencen

* Seconservan las 1 versiones no actuales mds recientes
« Todas transfieren a Estandar - Acceso poco frecuente

Comentarios

Cancelar Crear regla

Privacidad  Términos

Preferen

Gerardo Bladzquez Moreno
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1. Ingesta co

Ejecucién del erawler, para esquematizar

n AWS GLUE

11}

o

& &4 0 =

Estados Unidos (Norte de Vi

voclabs/user3949910=gblazmor@myuax.com

e AWSGlue > Crawlers > esquemaproyectoeventos

AWS Glue <

Getting started
ETL jobs
Visual ETL
Notebooks
Job run monitoring
Data Catalog tables
Data connections
Workflows (orchestration)
Zero-ETL integrations New
v Data Catalog
Databases
Tables
Stream schema registries
Schemas

Connections

@ Crawler successfully starting
The following crawler is now starting: "esquemaproyectoeventos”

esquemaproyectoeventos

Crawler properties

Name 1AM role
esquemaproyectoeventos LabRole [
Description Security configuration

Maximun table threshold

» Advanced settings

Database
basededatosproyectoeventos

Lake Formation configuration

Last updated (UTE)
June 4,2025 2t 09:47:17

Run crawler

State
READY

Table prefix

Crawlers Crawler runs Schedule Data sources Classifiers Tags
Classifiers

Catalog settings

» Datal . dETL Crawler runs (1) @ Stop run View CloudWatch logs [2 View run details
ata Integration ang
9! The list of crawler runs for this crawler.

»

Legacy pages (@ itter data ) (& Fitter by a date and time range ) 1

What's New [2
Documentation [3
AWS Marketplace

Start time (UTC) 4 | Endtime (UTC)

O June 4, 2025 at 09:47:32 June 4, 2025 at 09:48:46

v | current/last duration v | Status

01 min14s

@ Completed -

o | OPUhours v | Tablechanges .

@ Enable compact mode

@ Enable new navigation

5 Cloudshetl  Comentarios

e AWS Glue > Tables >
AWS Glue

Getting started
ETL jobs
Visual ETL
Notebooks
Job run monitoring
Data Catalog tables
Data connections
Workflows (orchestration)
Zero-ETL integrations New
¥ Data Catalog
Databases
Tables
Stream schema registries
Schemas
Connections
Crawlers
Classifiers
Catalog settings
» Data Integration and ETL
» Legacy pages

What's New [2
Documentation [2
AWS Marketplace

@ Enable compact mode

@ Enable new navigation

3 cloudshell

Comentarios

eventosproyectoinicio

< © Announcing new optimization features for Apache leeberg tables

B 4 o 8

Optimize storage for Apache Iceberg tables with automatic snapshot retention and orphan file deletion. Learn more [

eventosproyectoinicio

Table overview Data quality - new

Estados Unidos (Norte de Virginia) v

Privacidad

voclabs/user3949910=gblazmor@myuax.com @ 9923-8267-2050 ¥

Last updated (UTC)

e o ((version o (current version) v ) ("Actions v ")

Table details

Name Classification
eventosproyectoinicio

Database Location

basededatosproyectoeventos

53://eventosproyectoinicio/

Deprecated

Column statistics

Descrip Connection

Last updated

June 4, 2025 at 09:48:46

» Advanced properties

Schema Partitions Indexes

Schema (19) Edit schema as JSON
View and manage the table schema.

((QFitter schemas ) 1

¥ < | Column name o | Datatype o | partition key o | Comment o
1 id_evento bigint - -

2 tipo_evento string - -

3 nombre string - -

©2025, Amazon Web Services, Inc. o sus filiales.  Privacidad  Términos

Preferencias de cookies

Gerardo Bladzquez Moreno
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1. Ingesta con AWS GLUE visual ETL

. . . CALS
Planteamos los siguientes cambios:  G&

e Renombrar columnas.
e Crear nuevas columnas calculadas.
e Conversion de tipos = cambio fecha a date y puntuacién media a double.

e Formato de fecha, para filirar més adelante por afio més facilmente.

Utilizamos ahora el AWS GLUE visual ETL v
<

o Volcamos el bucket almacenado en S3

B L ® @ | Estados Unidos (Nortede Virginia) v | voclabs/user3949910=gblazmor@myuax.cor
Untitledjob £\ Job has not been saved aro
Visual Script Job details Data quality Version Control Data source properties - S3 5 e
Name
<
| Amazon s3
o
[} $3 source type | Info
© 53 location
Q cn, e or folder in an 3 bucket.
Data Catalog table
o
o S3URL
|5 R ) [ Q_ s3//eventosproyectoinicio X
Amazon 3 IS
Recursive
Read files in all subdirectories.
Data format
Data preview Output schema = @ | csv v |
o ew (2001 2l Delimiter
ata preview N enov © (Cendsession Previewing 19 of 19 fields
P (200) - 2B O ( D ( = D 0] (cammen v)
| Q Filter sample dataset | Fo]
Escape character - optional
Enter a character to use
i ovemo N r— o | nombre o | rechs o | oo v | dusconmn s | Erece
\ |
The character which immediately follows i used asis, except for a srall st of well-known escapes (\n, \r, \,
and \0)
Quote character
2 Partido de Fiitbol Real Madrid vs Valencia 2023-03-14 Real Madrid vs Valencia %0 [ Double quote (') v
First line of source file contains column headers
a » #fl [ Records in source files can span multiple lines
.

5 Cloudshell  Comentarios

o Renombrar columnas q:.

05 (Norte de Virginia) voclabs/user3949910=gblazmor@myuax.com
Untitledjob & £ Job has not been saved Run
Visual | Script | Job details Data quality Version Control Transform 2

Data source - 53 bucket
Name
8 Amazon S3 @ <
cambiar nombre a coste total de salarios
o
Node parents
[} Khoose which no
Q Choose one or more parent node v
Transform - RenameField o) & Amazonss X
cambiar nombre a co...
o
Rename field | Info
o chooze 2 key from your data cet and cnter the new name
urrent field name New field name
coste_salarios v | | coste_total_salarios
o Transform - Change Sch.
° ©
ps Change Schema
Data preview Output schema E =
Data preview (200) info ® © (endsession ) (Previewing 19 of 19fields ) g
Q _Filter sample dataset ®
id_evento v | tipo_evento v | nombre v | fecha v | artista_o_equipa
1 Concierto Sharable bifurcated algori 53 5114 Bad Bunny
thm
 — >
‘« > « >

[ Cloudshell  Comentarios Privacidad  Términos  Preferencas de cookies

Gerardo Bladzquez Moreno Pagina 5
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1. Ingesta con AWS GLUE visual ETL

. . . CAGS
Planteamos los siguientes cambios: G5

e Renombrar columnas.
e Crear nuevas columnas calculadas.
e Conversion de tipos = cambio fecha a date y puntuacién media a double.

e Formato de fecha, para filtrar mds adelante por afio mas facilmente.
Utilizamos ahora el AWS GLUE visual ETL v
Y4

o Crear nuevas columnas calculadas, utiles para saber nuevos pardmetros

B) £ @ @ Estados Unidos (NortedeViginia) v | vocabs/user3o49910-ghlazmor@myua.com @ 9923-8267-2050 v
= ® °
Untitled job & ) Job has not been saved Run
visual | Script | Job details Data quality Version Control Transform s
) Name
- <
[ ingresos totales, coste total y beneficio bruto
o Transform - Change Sch o) o
°
g Change Schema Node parents
@ Choose which nodes will provide inputs for this one.
? a [ choose one or more parent node v
l o
= ©
= Transform - Custom code ® Code block | info
5_:}(:; ingresos totales, cost... o Enter a custom script to add to your job.
1+ def MyTransform (glueContext, dfc) -> DynamicFrameCollection:
2 fron awsglue.dynanicfrane import DynamicFrame
3
4 ayf - list(dfc.valves())[e]
5 af - dyf.toDF()
5 df - df .uithColumn("ingresos_totales”, df.bar + df.tienda + df.merchandising)
7 df - df .withColumn("coste_total", df.coste_total_salarios + df.coste_mantenimiento + df.gasto_seguridad)
3 s df - df.withColumn("beneficio_bruto”, df.ingresos_totales - df.coste_total_salarios)
Data preview Output schema =& o new_dyf - DynamicFrame. fronDF (df, glueContext, "add_calculated fields")
—_— Nl return DynamicFrameCollection({"CustonTransfornd™: new_dyf}, glueContext)
Data preview (200) i [ZE0 @ © (endsession ) (previewing 22 0f 227ielas ) g
Q_Filter sample dataset @
fon_proceden ¢ | coste total_salarios ¥ | ingresos_totales v | coste_total v | beneficio_bruto v
28, *Barcelona':
acia: 1, "Sevilla”:
29, *Bilbao':
o9, Bibeo 8594 727107 1911409 641167
40°: 0, “Alicante”:
‘. — Y
P 4 >
(5 Cloudshell  Comentarios

Adjunto enlaces que he utilizado para poder realziar el cédigo correctamente

o https://docs.aws.amazon.com/es es/glue/latest/dg/edit-nodes-chapter.htm!
o https://www.knowmadmood.com/es/blog/transformaciones-personalizadas-con-aws-glue
o https://www.youtube.com/watch ?v=0OsmNGmh-gQl

Objetivo:

Nueva Columna Nueva Columna Nueva Columna

Ingresos totales Coste total Beneficio Bruto

Ingresos ® Coste de

Nueva Columna
restauracion =7 Salarios Ingresos totales

mantenimiento Nueva Columna
Coste total

]

Gasto en

4%
+ Tiendas + Coste de +

Merchandising

A

seguridad

Gerardo Bladzquez Moreno Pagina 6
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1. Ingesta con AWS GLUE visual ETL

. . . CALS
Planteamos los siguientes cambios:  G&

e Renombrar columnas.
e Crear nuevas columnas calculadas.

e Conversion de tipos = cambio fecha a date y puntuacién media a double.

Formato de fecha, para filtrar mas adelante por afio mas facilmente.
o

Utilizamos ahora el AWS GLUE visual v

Y4

o Conversién de tipos = cambio fecha a date y puntuacién media a double

Estados Unidos (Norte de Virginia) ¥ voclabs/user3949910=gblazmor@myuax.com @ 9923-8267-2050 ¥

Visual Script | Job details Data quality Version Control Change Schema (Apply mapping) T
° - Source key | Target key | Datatype | Drop
o tipo_evento tipoevento | [ sting v )
@ nombre nombre || string v O
Q [ fecha fecha | (date ]
_ o artista_o_equipo artista_o_equi | [ sting v
Data source - 53 bucket T — —
i v
S g3 o) © duracion_min duracion_min | [ string 0
N
v < entradas_vendidas entradas_venc | | string v
l entradas_utilizadas entradas_utili | [ sting ¥
Transform - RenameFicld bar bar | (stwing % )
B cambiar nombre aco... @ e
- merchandising merchandising | | string v O
l tienda tienda | (sting v
= Transform - Change sch [ puntuacion_media puntuacionm | | double v ) ]I
QE Change Schema (%] —
cantidad_opiniones cntidad_opin | [ swing v )
num_trabajadores num_trabajad | [ sting v
coste_mantenimiento | coste_manten | [ sting ¥
gasto_seguridad gasto_segurid | | string v 0
Data preview Output schema = @= — —
- ® - procedencia_principal | procedenciag | [ sting ¥ 5
“« >

() Cloudshell _ Comentarios es.  Privacidad  Términos _Preferencas de cookies

o Implemento un ultimo nodo de “select from collection” debido a que mi flujo es una colecciény
me da error a la hora de cargar las transformaciones en el bucket de destino.

Estados Unidos (Norte de Virgiia) ¥ | voclabs/user3949910-gblazmor@myuar.com @ 9923-8267-2050 v
= [CC]
Visual | Script | Job details Data quality Version Control Transform =

- jame
T f - Cust dy
[ranstorm - custom code [©) | select From Collection
ingresos totales, cost... o
jode parents.
a b -
a v
ingresos totales, coste total y beneficio bruto X
a enCode - Tranform
oo Transform - SelectFromC.. ® o
OGS select From Collection Select from collection | Info
fsd ina

@ Glue Studio has detected 1 DynamicFrame in your collection. You can select one of these
DynamicFrames by using the dropdown below or you can override the selection by
providing your own value.

@ Data target - S3 bucket
Amazon S3 © Manually enter selection

.
) v
Data preview Output schema =&
Data preview (200) wio [EZE0 @ © (Cndsession ) (Previewing220f 22fields ) g
Q_ Filter sample dataset )
id_evento | tipo_evento v | nombre v | fecha v | artistaocquipo ¥ | duracion_min <
Ll v
< 4 « 3

(5 Cloudshell _ Comentarios < Prvacdad  Términos Preferencas de cookies
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1. Ingesta con AWS GLUE visual ETL

AL

Planteamos los siguientes cambios: G

e Renombrar columnas.

e Crear nuevas columnas calculadas.

e Conversion de tipos = cambio fecha a date y puntuacién media a double.

e Formato de fecha, para filirar més adelante por afio més facilmente.

Utilizamos ahora el AWS GLUE visual ETL v

o Vuelco las transformaciones utilizadas en el bucket de destino

proyectoeventos

Visual Job details

Script

Data preview | Output schema

Data quality

Y

Version Control

Transform - SelectFromC. 1%

O
O Select From Collection

Z0

l

@ Data target - S3 bucket
Amazon S3

Run

P ———

A

1TJd 0 08

You have selected a data target node which is not supported for data preview. Please select another type of node instead.

[ @ Target node not supported

Data target properties - S3 =
Name
[ Amazon 53

Node parents
Choose which nodes will provide inputs for this one

| choose one o

Format

[[esv v

Compression Type

None v

S3 Target Locat
Choose an 53

n
i in the format s3://bucket /prefix/object/ with a tril

) | Gomn)

atalog table's schema and partitions. These options will only apply if

[ @ s3//eventosproyectofinal X

Data Catalog update options | Info
Dat

Choose how
th tableis an

© Do not update the Data Catalog
Create a table in the Data Catalog and on subsequent runs, update the schema and add new
partitions
Create a table in the Data Catalog and on subsequent runs, keep existing schema and add
new partitions

File partitioning | Info

Choose if you want the output to be saved int

generated orin a pre

4 o0 @®

T T

Estados Unidos (Norte de Virginia) v

proyectoeventos
Visual  Script | Jobdetails | Runs = Dataquality = Schedules  Version Control
nfo Last updated (UTQ) roubleshoot with Al ( Table View ) i

Job runs (1/1) i e e 10 @ View details Stop j % Troubleshoot with Al Table View IR L]

Q Filter job runs by property 1 (o]

Run status ¥ | Retries v | start time (Local) ¥ | End time (Local) v | Duration v | Ccapacity (DPUs) v | Worker type v | Glue version v

[o @ Succeeded 0 06/04/2025 12:54:15 06/04/2025 12:55:33 1mss 10DPUS [ 50 ]
Run details Input arguments (10) Logs Run insights Metrics Troubleshooting analysis - preview Spark Ul = m=
Job name Start time (Local) Glue version Last modified on (Local)

proyectoeventos 06/04/2025 12:54:15 50 06/04/2025 12:55:33

1d End time (Local) Worker type Log group name
r_8449b7aa0eae905efe97862169d23ccdeccada29cc 76 1a98ecc730e4f 06/04/2025 12:55:33 GIX Jaws-glue/jobs

829d695 0

Run status Start-up time Max capacity Number of workers

13 seconds 100PUs 10 v

O Succeeded

Privacidad Preferencias de cookies

Gerardo Bladzquez Moreno
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2. Almacenamiento con Athena

Utilizamos Athena para enriquecer el almacenamiento de S3

19910=gblazmor@myuax.com

Amazon Athena > Editor de consultas

Editor  Consultasrecientes | Consultas guardadas  Configuracién

@ Athena ahora admite sugerencias de cédigo de escritura anticipada para acelerar el desarrollo de consultas SQL
Las sugerencias de escritura anticipada estn activadas de forma predeterminada. Puede cambiar esta configuracion en las preferencias del editor de consultas.

Datos C < © Consulta1 } .

1~ CREATE EXTERNAL TABLE eventos_proyecto ( 1
1d_evento string,
tipo_evento string,
nombre string,
fecha date,

Origen de datos ;
3
a
5

Ningin elemento v 6 artista_o_equipo string,
7
8
°

AwsDataCatalog v

Catélogo

duracion_min int,
entradas_vendidas int,
entradas_utilizadas int,
10 bar double,

Tabla y vistas N e

Base de datos

basededatosproyectoeventos v

13 puntuacion_media double,
Q Filtrar tablas y vistas 14 cantidad_opiniones int,
15 num_trabajadores int, b

v Tablas (3) 1

SQL  Ln28, Col 39 @

eventos_proyecto

Ejecutar de nuevo Explicar [2 Cancelar Crear v QP Volver a utilizar los resultados de la consulta
eventosproyectoinicio H hasta hace 60 minutos £
nombre_tabla H

Resultados de la consulta  Estado de la consulta
Vistas (0) 1
ompletado iempo en cola: 89 ms mpo de ejecucion: 399 ms
@ Completad Tiemp la: 89 iempo de ejecucién: 399

La consulta se ha realizado correctamente.

() Cloudshell  Comentarios b Servces, Inc Priacdad  Términos  Preferencias e cookies v

o Visualizo las tablas

D @ @  Estados Unidos (Norte de Virgini

T ——
Amazon Athena > Editor de consultas

Editor | Consultasrecientes Consultas guardadas | Configuracién Grupo de trabajo | primary v

® Athena ahora admits 6 ticipada para acelerar el desarrollo de consultas SQL Editar preferencias ) X
L d da estan activadas de forma Puede cambiar esta én en del editor de consultas.

Datos G < © Consulta1 } + v

Origen de datos [sc,m * FRON eventos_proyecto LINIT 30;

| AwsDataCatalog v

Catilogo o s 2 .

("Ningin dtementa - W i - s o s wvon 30 .

Base de datos wna s P "

[ basededatosproyectoeventos v o o P s s e o

Tablasyvisas @ e :

("Q Fitar cablasy vistas T — w o o wne  wnn s B
Tablas (3) sQL  Ln2,Col1 o o o s cn s s s 5
eventos._proyecto s e 0 o [

T — Explicar 1 Cancelar wen 1 wo ws  swsn s
eventosproyectoinicio H [T T— o e PER— sz s B
ombre tabie X B o [ s s .

Ll . : Resultados de la consulta  Estado de la consulta FRT— w ™ - s 1 w

Vistas ) B [T — s PR — woa s "
(@compienie o e—_» s e o
Resultados (30)
((Q Fitas de bisqueda 1 ®

Comentari Privacidad  Térmi
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Proyecto Final. Especializacion Big Data & IA

2. Almacenamiento con Athena

Utilizamos Athena para visualizar futuras vistas que haremos en powerBI

o Eventos que mds beneficios han dado

B & 0 =

Estados Unidos (Norte de Virginia) v.

Voclabs/user3943910=gblazmor@myuax.com @ 997

(5 Cloudshell  Comentarios

= AmazonAthena > Editor de consultas

Editor | Consultas recientes

Consultas guardadas

Configuracién

©2025, Am

Amazon Athena > Editor de consultas © °
Las sugerencias de escritura anticipada estan activadas de forma Puede cambiar esta 6n en las pref del editor de consultas.
Datos G < © Consulta1 ; (+)v
Origen de datos 1 SELECT id_evento, nombre, beneficio_bruto
2 FROM eventos_proyecto
| AwsDataCatalog v | 3 ORDER BY beneficio_bruto DESC
4 LT 15;
catilogo
| Ningiin elemento v |
Base de datos
[ basededatosproyectoeventos v
Tablas y vistas cear v ) @
('@ Fittror tablas y vistas ]
v Tablas(3) K SQL  LnsCol1 [=IE=]
[ eventos_proyecto : — P ——
Ejecutardenuevo ) ( Explicar (2 ) cancelar ) (" Borrar ) (* Crear v ) O Volver a utilzar los resultados de 13 consulta
[ eventosproyectoinicio H — e hasta hace 60 minutes &
[ nombre_tabla H
Resultados de la consulta | Estado de la consulta
Vistas (0) 1 S
| @ completado Tiempo en cola: 103 ms 532ms  D: lizados: 190.96 KB
Resultados (15) (lﬁ Copiar ) ( Descargar resultados en formato CSV )
(‘@ Filas de bisqueda 1 ]
# v | idevento v | nombre v | beneficio_bruto v
1 39 Optional real-time migration 9976078
2 462 Future-proofed zero administration project 99420.13999999998
H 204 Synchronized neutral framework 9907421
4 442 Sevilla vs Valencia 9904314
H % Progressive 24hour policy 9892813

fllales.  Privacidad  Términos  Preferencias de cookles

@ Athena ahora admite sugerencias de cédigo de escritura
Las sugerencias de escritura anticipada estén activadas de forma

acelerar el d

Puede cambiar esta del editor de consultas.

Datos Cc <

Origen de datos

AwsDataCatalo v

9

Catalogo

| Ningun elemento v |

Base de datos

[ basededatosproyectoeventos

Tablas y vistas (“crear v

Q_Filtrar tablas y vistas ]

«

Tablas (3) 1
[ eventos_proyecto

[ eventosproyectoinicio H
[E nombre_tabla

Vistas (0) 1

5 Cloudshell.

—

© Consulta ;

1 seecT *
2 FROM eventos_proyecto

3 WHERE fecha BETWEEN '2023-01-01' AND '2023-12-31°
4 D tipo_evento = 'Concierto’;

SQL  Lns,Col1 =EE @
Eecutardenueva) ( explicar 2 ) ( Cancelar ) (Borrar ) (" crear v ) @ Volver a utilizar los resutados de la consulta
— I hasta hace 60 minutos ¢
Resultados de la consulta | Estado de la consulta
| © completado P la: 67 ms 606ms  D: lizados: 192.47 KB
J e
Resultados (45) (G copiar ) (_Descargar resultados en formato CSV )
(‘Q Filas de busqueda ] 1 ]
# 9 | idevento v | tipoevento v | nombre v | fecha v | artistaoequipo v | duracionmin v | entradas vendidas v | entradas utilizadas v | bar v | merchandising v
1 1 Concierto "Sharable bifurcated algorithm" 20250114 "Bad Bunny” % 51941 49173 4731304 1552199
2 2 Concierto ross-group didactic emulation® 2025-10-11 “Bad Bunny” 150 68507 52527 3455513 986983

©2025, Amaz

floles.  Privacdad  Términos Preferencias de cookles.
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Proyecto Final. Especializacion Big Data & IA

2. Almacenamiento con Athena

Utilizamos Athena para visualizar futuras vistas que haremos en powerBI

o Suma, promedio, maximo,

minimo, etc.:

B 8 | ® @ | Fstados Unidos Norte de Virginia) v
Amazon Athena > Editor de consultas [olC)
Datos e < © Consulta ; (+)vw
Origen de datos 1 e
oencetes 2 tipo_evento,
[ Awsbatacatalog v) 3 CoNT(") 4S total_eventos,
T — 4 AVG(CAST(beneficio_bruto AS double)) AS promedio_beneficio
Catalogo S FROM eventos_proyect:
[ Ningan etemento v 6 WHERE beneficio_bruto <> ** AND beneficio_bruto IS NOT NULL
— | IR 6rov 5 tipo_evento;
Base de datos 5
| basededatosproyectoeventos v |
Tablas y vistas (cerv) @
[ Q Fitrar tablas y vistas )
v Tablas(z) N SQL  Ln7,Col 22 B @
[ eventos_proyecto
Eecutardentevo) (Explicar 2 ) ( cancelar ) (" Borrar ) (" crear v ) @ Volver a utilzar los resultados de la consulta
[ eventosproyectoinicio — — hasta hace 60 minutos ¢
[E nombre_tabla
Resultados de la consulta Estado de la consulta
Vistas (0) 1 S
| © completada Tiempo en cola: 103 ms 697ms D izados: 23336 KB |
Resultados (4) (lﬁ Copiar ) ( Descargar resultados en formato CSV )
(@ Filas de bisqueda | 1 )
# v | tipo_evento v | total_eventos v | promedio_beneficio v
1 Partido de Fiitbol 128 64648.45648437498
2 Festival 125 62576.776422764226
H Concierto 158 60536.18620253161
4 Musical 133 61750.32984962405

[—

Amazon Athena > Editor de consultas

Editor | Consultas recientes Consultas guardadas

Configuracién

de escritura
Las sugerencias de escritura anticipada estén activadas de forma

acelerar el desarroll

Puede cambiar esta del editor de consultas.

Datos ¢ < [© consuan
Origen de datos. 1 seLecT
T — 2 FROM eventos_proyecto
( Awsbatacatalog v)
Catilogo

| Ningin elemento v

Base de datos

[ basededatosproyectoeventos v)

Tablas y vistas Crear v ) B

(Q Awartablasyvistas |

WHERE fecha BETWEEN '2024-01-01° AND '2024-12-31'

«

Tablas (3) 1 sQL  Ln3,Col50

eventos_proyecto

= @

c] JE—— S
Eecutardenuevo) (Explicar (2 ) ( cancetar ) (" Borrar ) (" crear v ) @ Volver a utilizar los resuitados de la consulta
[ eventosproyectoinicio — N hasta hace 60 minutos ¢
[ nombre tabla
Resultados de la consulta | Estado de la consulta
Vistas (0) 1 - 8
| © completado mpo en cola: 116 ms 640ms  D: dos: 233.77 KB
(e ( Do reotiagos e for =)
Resultados (287) (G copiar ) (_Descargar resultados en formato CSV )
(‘Q Filas de busqueda 1 > @
# 9 | ideento v | tipoevento v | nombre v | fecha v | artista o equipo v | duracion min v | entradas vendidas v | entradas utilizadas v | bar
1 H "Partido de Futhol"  "Valencia vs Sevilla” 20240105 "Valencia vs Sevilla” % 33925 33811 404140
2 10 Musical uality-focused background parallelism” 2024-0219  Coldplay 150 46424 44020 220428
»

—
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Proyecto Final. Especializacion Big Data & IA

3. Procesamiento con Spark

Utilizamos spark para el procesamiento del dataset obtenido de aws glue visual etl y\'
Jupyter
4

o Inicio de spark en aws ERM, utilizando la tecnologuia Jupyter

T Fle Edit View Run Kemel Git Tabs Settings Help

= + c ¢ 7] Untitled.ipynb x
- e+ x0 0> mc Code v O Cluster atiached. ... PySpark O
L] - 0
-y from pyspark.sql import SparkSession
spark
Name ~ Last Modified Sparksession. builder
[ run-1749034515535-part1-00000 a minute ago e S SR e o) ey
_config("spark.some. config.option”, "some-value
S R studio_proyecto_eventos Workspace_1 38 minutes ago e )
+ [ Untitledipynb seconds ago
ol Last executed at 2025-06-05 0g:57:05 in 12éms
1)
&} +[2]: [df = spark.read.option("header”, True).option("inferSchema”, True).csv("s3:/. s 1/run-1: part-r-00000")
Last executed at 2025-06-05 ea:5s:as in 21,585
» Spark Job Progress
&
4f.shou()
. Last executed at 2025-6-05 08157138 in 13.425
» Spark Joh Progress
|1d_evento| tipo_evento| nombre fecha|  artista_o_equipo|duracion_min|entradas_vendidas |entradas_utilizadas bar |merchandising|  tienda|puntuacion_media|
cantidad_opini _trabaj Jcoste s imi to_seguridad|p ia_principal|di fon_p ias|coste_total_salarios| ingresos_totales|  coste_total| bene
ficio_bruto|
| 1 Concierto|Sharable bifurcat...|2023-01-14| Bad Bunny| 90| 51061 49173]47313.14]  15521.99] 975.57] 40|
5| s0 5. 2004.93 Toledo| 28| ""Barcelona™: 10| ""Valencia™: 1] ""Sevilla™: 3| "'Zaragoza™': 9|
| 2|Partido de Fitbol|Real Madrid vs Va...|2023-03-13|Real Madrid vs Va...| 9160|25892.04]  34215.75] 36545.47| 2.0|
6| 52| 12252.51 1240.59| Zaragoza| "": 2] "Valencia™: 11| ""Sevilla™: 7| ""Zaragoza™: 12|
| 3| Festival [User-centric even...|2023-01-13| Coldplay| 11355 20189.6]  21695.52|22459.06| 3.23
1) &7 7515.96| 1577.52| Madrid] i 5| "Valencia™: 11| ""Sevilla™: 18| ""Zaragoza™: 5|
| 4[Partido de Fitbol|Valencia vs Valencia|2023-05-01|Valencia vs Valencia| 593024349526 35855.61| 9470.96| 2.33]
1) 75l s340.42] 1077.01] Sevilla| i 1] "Valencia™: 3| ""Sevilla™: 1| ""Zaragoza™: 4|
| 5|Partido de Fitbol| Valencia vs Sevilla|2024-01-03| Valencia vs Sevilla| 4 423415 14234.25 2.85]
1) 6] 11193.97 1184.6] Bilbao| "": 18] "Valencia™': 11| ""Sevilla™: 14| ""Zaragoza™: 5|
| 6l Festival |Face-to-face clie...|2023-10-30] Bad Bunny| 245 18229]439%0.15 | 21120.9| 10931.15 2.62]
8l 72| 5568.82 1064.25] Murcia] ""Barcelons™: 22| _“Valencia | Sevilla™: 4| ""Zaragoza™": 14 M
v .
Simple oM 1 ® © Ppysparklide v CodeWhistyrer Saving completed Mode:edit _® _n 1, Col 131_Untitled.ipynb,
Cdlculo del benefici ipo d m | ma del d i ih
o alculo gel benerticio por TIpO e evento Yy uestro e esquema ae ataset, para revisar si hay
T file Edit View Run Kernel Git Tabs Settings Help
- Bt Cc ¢ A Untitled.ipynb °
. B+ XD B » mc»w Cde v J Cluster attached PySpark O
[ e Q |- Gastrioucion_proceaencias: string (nuiidie - true) =
& |- coste_total_salarios: integer (nullable = true)
-/ |- ingresos_totales: double (nullable = true)
. |- coste_total: double (nullable = true)
Name Last Modified |-~ beneficio bruto: double (nullable = true)
E run-1749034515535- part-r-00000.sv 42 minutes ago
S ] studio_proyecto_eventos Workspace_1 2 hours ago 00 SRS St et e
[ Untitied.ipynb seconds ago. 4f = df uithColumn("aRo", year(to_date(col("Fech
Last executed at 2025-06-05 10:26:51 in 113n5
1)
) # Calculo el beneficio medio por tipo de evento y afo, para Luego hacer un andlisis con power 61 de su evolucidn
df beneficio = df .groupby("tipo_evento", "afio").ags(
round(avg(“beneficio_bruto™), 2).alias("beneficio medio™),
round(sum(“entradas_utilizadas"), @).alias("total asistentes
count("1d_evento™). alias("n_eventos”)
5 )
df .printschena()
df.show
e o
S Last executed at 2025-06-05 10:27:22 in 13.365
» Spark Job Progress
integer (nullable = true)
string (nullable = true)
-~ nombre: string (nullable = true)
-~ fecha: date (nullable = true)
-~ artista_o_equipo: string (nullable = true)
-~ duracion_min: integer (nullable = true)
-~ entradas_vendidas: integer (nullable = true)
-~ entradas_utilizadas: integer (nullable = true)
-~ bar: double (nullable = true)
-~ merchandising: double (nullable = true)
-~ tienda: double (nullable = true)
-~ puntuacion media: double (nullable = true)
-~ cantidad_opiniones: integer (nullable = true)
-~ nun_trabajadores: integer (nullable = true)
-~ coste_mantenimiento: double (nullable = true)
-~ gasto_seguridad: double (nullable = true)
-~ procedencia_principal: string (nullable = true)
-~ distribucion_procedencias: string (nullable = true) .
- cnte total salanine: inteser (oullshle = true)
Simple oM 1 @ @ Ppyspark|idle - CodeWhisperer Saving completed Mode: Command  ®  n1,Col 10 Untitledipynb |
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Proyecto Final. Especializacion Big Data & IA

. Procesamiento con §

APACHE

Qar

Utilizamos spark para el procesamiento del dataset obtenido de aws glue visual etl

o

Clasifico los eventos segun su rentabilidad

Simple.

File Edit View Run Kemel Git Tabs Settings Help
+ ¢ ¢ (7] Untitled.ipynb .
QB+ x0O0>mc» ok 0O
.
- only shouing top 20 rous
Name - Last Modified

£ run-1749034515535-part-1-00000.csv 42 minutes ago

studio_proyecto_eventos Workspace 1.
[ Untitied.ipynb a

2 hours ago

ute ago

oM 1® ¢ Pyspark|idle v CodeWhisperer

I+ Clasificacion de La rentabilidad para ver qué eventos dan mds rentabilidad

lfrom pyspark.sql.functions import col, when

if = df .withColumn("beneficio_bruto”, col("beneficio_bruto”

{f = df..drop("rentabilidad’)

if = df.withColumn("rentabilidad", when(col("beneficio_bruto”) > 50000,

).cast("double"))

1ta”

.when(col("beneficio_bruto”) > 20000, “Hedia")

.otherwise("Baja"))

lf . show()

Last executed at 2025-06-05 1

9:15 in 794ns

» Spark Job Progress

Cluster attached. .. PySpark O

|id_evento| tipo_evento| nombre|  fecha|  artista_o_equipo|duracion_min|entradas_vendidas|entradas_utilizadas|  bar|merchandising| tienda|puntuacion media|
cantidad \_trabaj Jcoste_r imi to_seguridad|p ia_principal| 1on_p te_total_salarios| ingresos_totales| coste_total |
beneficio_bruto| a?o|rentabilidad|

+- -+
| 1 Concierto|Sharable bifurcat...|2023-01-14] Bad Bunny| %] 51041 49173]47313.14]  15521.99] 9875.57 x|
5| 80| 8515.16 2004.93] Toledo| Bilbao| 8594 72710.7] 14.09] 53596.61]2
023 Alta]
| 2|Partido de Fitbol|Real Madrid vs Va...|2023-03-14|Real Madrid vs Va. %] 10285 9160|25892.04|  34215.78|36548.47 2.0
6| 52 12252.51] 1240.89] Zaragozal Valladolid| 5586] 96656. 29000000001 | 19679.4| 77576.59000000001 |2
023 Alta]
| 3| Festival|User-centric even...|2023-01-18] Coldplay| %] 14739 11355| 29189.6]  21695.52|22489.06] 3.23]
13 87 7518.96 1577.52] Madrid| hurcia| 9346| 73374.15000000001 | 18442.48| 54931.70000000001 |
2023 Lta|
[ 4|Partido de Fitbol|Valencia vs Valencia|2023-65-61|Valencia vs Valencia| %] 60287 59392|43495.26]  35855.61| 9470.96 2.38]
13 75 40,42 1077.01| Sevillal Toledo| 8056 8521.83| 14473.43] 74348.4]
2023 Lta|
[ 5|Partido de Fitbol| Valencia vs Sevilla|2024-61-03| Valencia vs Sevilla| %] 33925 33811|40414.01| 42341.8]14234.25] 2.85]
13 69 11103.97] 1184.6] Bilbao| Valencia| 7412| 96990.06| 19790.57| 77199.48999999999 |
2024] Alta|
| sl Festival|Face-to-face clie...|2023-16-30] Bad Bunny| %] 24871 18229]43990.15 | 21120.9|10931.15] 2.62] V.

Saving completed

Mode:Edit @ Ln12,Col 1 Untitled.ipynb

Evolucién del beneficio bruto por afio

<

&y

Simple

File Edit View Run Kemel Git Tabs Settings Help
c ¢ 7 Untitied.ipynb .
B+ XOOB » mc» Cde v J
a ¥
= df_evolucion - df .groupBy("anio™).agg(
Name R Last Modified sun("beneficio_bruto")..alias("beneficio_total

£ run-1749034515535-part-1-00000.csv 42 minutes ago

A studio_proyecto_eventos Workspace_1 2 hours ago

[® Untitiedipynb 2 minute ago

oM 1 @ 4 Pyspark|ide

¥ CodeWhisperer

avg("beneficio_bruto”).alias("beneficio_medio”),
count("id_evento™).alias("n_eventos")

df.show()

Last executed at 2025-06-05 1

0:52 in 13.355

» Spark Job Progress

Cluster attached. Pyspark O

|id_evento| tipo_evento| nombre|  fecha|  artista_o_cquipo|duracion_min|entradas_vendidas| entradas_utilizades|  bar|merchandising| tienda|puntuacion media|
cantidad_c \_trabaj Jcoste_r imi to_seguridad|p ia_principal| p |coste_total_salarios| ingresos_totales| coste_total|
beneficio_bruto|anio|rentabilidad|

+ -+
| 1 Concierto|Sharable bifurcat...|2023-61-14] Bad Bunny| %] 51041 49173]47313.14]  15521.99] 9875.57| X
5| 80| 8515.16] 03] Toledo| Bilbao| 8594 53596.61]2
023 Alta]
| 2[Partido de Fitbol|Real Hadrid vs Va...|2023-03-14|Real Madrid vs Va 9| 16285 9160(25892.04|  34215.78|36548.47| 2.0|
6| 52 12252.51| 89 Zaragozal Valladolid| 5586] 96656.29000000001 | 19679.4| 77576.59000000001 |2
023 Alta]
| 3| Festival|User-centric even...|2023-01-18| Coldplay| %] 14739 11355| 29189.6|  21695.52|22489.06]
13 87| 7518.96] 77.52] Madrid| hurcial 9346] 73374.18000000001 | 18442.45| 54931.76000000001 |
2023 Alta|
[ 4|Partido de Fitbol|Valencia vs Valencia|2023-05-01|Valencia vs Valencia| %] 60287 59392|43495.26|  35855.61| 9470.96] 3
13 75 5340.42 1077.01| Sevilla| Toledo| 80561 88821.83| 14473.43| 74348.4]
2023 Alte|
| 5|Partido de Fitbol| Valencia vs Sevilla|2624-01-03| Valencia vs Sevilla| 90| 33025 33811140414.01| 42301.8(14234.25| .
13 69 11103.97| 1184.6] Bilbao| Valencia| 7412 96990.06| 9790.57| 77199.48999999999 |
2024] Alta|
| 6 Festival|Face-to-face clic...|2023-10-30] Bad Bunny| %] 24871 18229]43990. 15| 21120.9|10931.15] .
8l 72| 5568.82| 1064.25] hurcia| turcia| 7734] 76042.20000000001 | 1436707 61675.13000000001 |2
023 Alta]
| 7|Partido de Fitbol| Sevilla vs Atlético|2023-12-25| Sevilla vs Atlético| 120 16896 15606]26431.07|  28095.71|40010.77 3.67
6| 55 10941.39] 85 Toledo| Toledo| 5908| 94537.54999999999 | 18498 239999999998 | 76039.31]2
023 Alta]
| §|Partido de Fitbol|Atlético vs Real ...| |Atlético vs Real . 90| 41535 4781l48381.18|  26554.19 7737.14
1] o 13939.67| 1011.22| Valladolid| Barcelona| 10527/ 2.51] 25477.89|57194. 619999999995 |

saving completed

Mode:Edit @ Ln12 Col1 Untitledipynb
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Proyecto Final. Especializacion Big Data & IA

. Procesamiento con §

APACHE

Qar

Utilizamos spark para el procesamiento del dataset obtenido de aws glue visual etl

o

Clasifico los eventos segun su rentabilidad

Z Fle Edit View Run Kernel Git Tabs Settings Help
= t o v
Q
L2
-/
Name - Last Modified

£ run-1749034515535-part-1-00000.csv 42 minutes ago

studio_proyecto_eventos Workspace_1 2 hours ago

[ untitied.ipynb 2 minute ago

' Untitledpyrb .
B+ XOO»>»mcC»

Code v

only showing top 20 rous

Cluster attached . PySpark O

#rom pyspark.sql.functions import col, when

df.drop(*rentabilidad’)

.otherwise("Baja"))

df.

shou()

Last executed at 2025-06-05 10:25:18 in 794ms

# ClasificAcidn de La rentabilidad para ver qué eventos dan mds rentabilidad

- df.uithColumn("beneFicio_bruto”, col("beneficio_bruto").cast("double™))

df.withColumn("rentabilidad”, when(col("beneficio_bruto") > 50000, "Alta")
.when(col("beneficio_bruto™) > 20000,

Media")

» Spark Job Progress

S
14d_evento| tipo_evento| nombre|  fecha|  artista_o_equipo|duracion_min|entradas_vendidas|entradas_utilizadas|  bar|merchandising| tiends|puntuacion_media|
cantidad c _trabaj Jcoste_r ini to_seguridad|p _principal| fon_p ias|coste_total_salarios| ingresos_totales| coste_total|
beneficio_bruto| ao|rentabilidad]
- - -+
1 1 Concierto|Sharable bifurcat. .. |2023-01-14| Bad Bunny| 90 51941 49173(47313.14|  15521.99| 9875.57| x|
5| s0| 16] 200493 Toledo| Bilbao| asea] 72710.7| 19124.09] 53596.61]2
23] Alta|
1 2|Partido de Fitbol|Real Madrid vs Va...|2023-03-14|Real Madrid vs Va...| 90| 10285 9160|25892.04]  34215.75|36545.47| 2.0|
sl 52| s1| 1240.39| Zaragoza| Valladolid| 5536| 96656. 29000000001 19075..4| 77576.53000000001| 2
23] Alta|
1 3| Festival|User-centric even. .. |2023-01-15| Coldplay| 90| 14739 11355 20189.6]  21695.52|22459.06| 3.23
13| &7 7515.96| 77.52| tadrid| Hurcial 9346| 73374. 15000000001 18442..45| 54931.70000000001 |
2023 Alta]
1 4[Partido de Fitbol|Valencia vs Valencia|2023-65-01|Valencia vs Valencial 90| 60257 59392|43495.26]  35855.61| 9470.96| 2.33]
13| 75l s340.42| Sevillal Toledo| 8056/ 8521.53| 14473.43] 74345.4]
2023 Lta|
1 5|Partido de Fitbol| Valencia vs Sevilla|2024-01-23| Valencia vs Sevilla| 90| 33925 33811 40414.01| 42341.5|14234.25] 2.85
13| 6] 11183.97| Bilbao| Valencia| 7812 96990.06| 19790.57| 77199.45999999999|
2024 Alta]
| | Festival|Face-to-face clie...|2023-10-30| Bad Bunny | 90| 24871 18229]43990.15| 21120.9]10931.15| 2.62| ¥
Simple o1 © € Pyspark|ide v Codewhisperer Saving completed Mode:Edit @ Ln12,Col 1 Untitledipynb
.z . e ~
Evolucién del beneficio bruto por afio
Z Fle Edit View Run Kernel Git Tabs Settings Help
- c ¢ 7] Untitledlipynb .
B+ XD ® » m C » Code ] Cluster attached. PySpark O
. & + a
L3
-/ 4f _evolucion = df .groupy("anio") .agg(
Name N Last Modified sun(“beneficio_bruto”).alias("beneficio_total
avg("beneficio_bruto”).alias("beneficio_medio™),
E run-1749034515535-part-1-00000.csv 42 minutes ago count("id_evento") .alias("n_eventos")
A studio_proyecto_eventos Workspace_1 2 hours ago )
_ Last executed at 2025-06-05 10:30:52 in 13.355
W
» Spark Job Progress
fi=t
|1d_evento| tipo_evento| nombre|  fecha|  artista_o_equipo|duracion_min|entradas_vendidas|entradas_utilizadas|  bar|merchandising| tiends|puntuacion_media|
cantidad_c _trabaj Jcoste s imi to_seguridad|p ia_principal| p |coste_total_salarios| ingresos_totales| coste_total|
s beneficio_bruto|anio| rentabilidad|
- + -+
= I 1] Concierto|Sharable bifurcat...|2023-01-14| Bad Bunny| 90| 51941 29173]47313.14| 15521.99| 9875.57| .
5| 0| 16 03] Toledo| Bilbao| asea| 53596.61]2
023 Alta|
| 2|Partido de Fitbol|Real Madrid vs Va...|2023-03-14|Real Madrid vs Va 90| 10285 9160|25892.04|  34215.75| 3654347 2.0|
6| 52 12252.51| a9] Zaragoza| Valladolid| 5536| 96656.29000000001 19079.4| 77576.59000000001| 2
023 Alta|
| 3| Festival|User-centric even. .. |2023-01-15| Coldplay| 90| 14739 11355 29189.6]  21695.52|22459.06|
1) &7 7515.96| 77.52| Madrid] turcial 9346] 73374. 15000000001 18442..45| 54931.70000000001 |
2023] 1ta|
[ 4[Partido de Fitbol|Valencia vs Valencia|2023-05-01|Valencia vs Valencia 90| 60257 59392|43495.26]  35855.61| 9470.96 3
1) 75l 5340.42] 1077.01| Sevilla| Toledo| s0s6] ss821.53| 14473.43] 74345.4]
2023] Alta]
| 5|Partido de Fitbol| Valencia vs Sevilla|2024-01-83| Valencia vs Sevilla| 90| 33025 33811]40414.01| 42341.8|14234.25| .
1) 6] 11193.97| 1184.6| 1bzo| Valencia| 78121 96990.06] 9790.57| 77199.45999999999 |
2024] Alta]
| 5 Festival|Face-to-face clie...|2023-10-30| Bad Bunny| 90| 22871 18229]43990.15| 21120.9|10931.15 .
8| 72| 556552 1064.25] turcia| turcial 7734] 76042.20000000001 4367.07| 61675.13000000001 |2
023 Alta|
| 7|Partido de Ftbol| Sevilla vs Atlético|2023-12-25| Sevilla vs Atlético| 120] 1685 15606|26431.07|  28095.71|40010.77| 3.67
6| 55| 10941.39| as| Toledo| Toledo| 5908| 94537..54999999999 | 16493 . 239999999995 | 76039.31| 2
023 Alta|
| §|Partido de Fatbol|Atlético vs Real ... | |Atlético vs Real . 90| 41535 34781|48381.18|  26554.19] 7737.14]
1) o] 13939.67| 1011.22| Valladolid| Barcelona| 10527 2.51| 25477.89| 57194. 619999999995 |
2023] Alta S
Simple oM 1 ® 4 Pyspark|idle v CodeWhisperer Saving completed Mode:Edit @ Ln12 Col1 Untitledipynb
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-
K

. Procesamiento con Spa

Utilizamos spark para el procesamiento del dataset obtenido de aws glue visual etl

o Guardo todos los cambios y selecciono los campos que me interesan para
usarlos en powerB|

T file Edit View Run Kemel Git Tabs Settings Help

- t ¢ s o e @ |

L]
B+ XD OB » mCc » Cde v J Cluster attached PySpark O
Q
[ 16] Festival|Operative directi...|2023-05-24| The Rolling Stones| 150 42425 30275 |22756..85 | 5345.92[31969.62 BT
- El 69 12635.58| s81.3| Toledo| Barcelona| 7812 60102.39| 20931.55|39170.509999999995 |2
023 tedia|0.7136122569239834|
Name N Last Modified | 17| Husical|Reverse-engineere. .. |2023-03-26] Bad Bunny| 120 25028 18480|28066.21|  30142.56]15354.98| 3.3
R Eryereyrr——— 5 minate 15 a9] 11475.06] 2141.58] Valencia| Barcelona| os60] 7446375 23150.64| s1283.11
run part-r-00000.csv minuftes 2go 2023] Alta|0.7357326194661975|
[ studio_proyecto_eventos Workspace_1. 2 hours ago [ 18|Partido de Fitbol|Atlético vs Real ...|2023-12-11|Atlético vs Real ...| 150 170%] 14044|48475.99]  47642.64]12734.29 3.03]
© 12| o] 13032.0 1232.9] Valladolid| Alicante| o665] 10885592 23932.9| 84923.01999999999 |
« (% Untitledipynb inutes ago
2023] Altalo.5214787084698175 |
_ [ 19|Partido de Fitbol|Barcelona vs Barc...|2023-10-02|Barcelona vs Barc...| 120 46500 33640| 40060.3|  33495.11] 5437.07| 2.62]
(5] 1) 59| 6847.69 1618.43| Barcelona| Valencia| 6335] 51992. 148041 671
2023] Alta|0.7664516129032255|
[ 20] Festival|Adaptive well-nod...|2023-05-20] Beyoncé| s 11876| 8944[39775.16]  38950.06|27235.27| 3.36]
= 1) s 6105.45 1307.1] Alicante| Zaragoza| 6230] 105963.49 13645 . 550000000001 | 92317.94|
2023] Altao.7531155271135063]|
only shouing top 20 rous
5
- utilizadas”,
= L in beneficio_bruto”,
“rentabilidad”, "puntuacion_media’
)
df_final.urite.mode("overurite") .option("header”, True).csv("s3://sparkp a )
Last executed at 2025-06-05 10:42:25 in 13.345
» Spark Job Progress.
1 o
__ Simple oM 1 ® & Pyspark|idle v CodeWhisperer Saving completed Mode: Command @  Ln1,Col 1 _Untitledipynb

o Tuve que usar la versién de Jupyter de drive para rescatar mds columnas y tener mds datos
con los que trabajar en Power Bl

CO 2 Untitledlipynb ¥r &

Archivo Editar Ver Insertar Entorno de ejecucion Herramientas Ayuda

B & & comparti 4
Q Comandos | + Codigo + Texto | b Ejecutartodat

i= Archivos O x
R BceR
-
» [ drive
» [ drives

<>

» [ sample_data
. run-1749034515535-part--000...

n google.colab imp
ve..mount (

Disco 70.20 GB de espacio disponible
——

{2 variables B3 Terminal vuea 8
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. Analisis con powerBI

Utilizamos powerBI para hacer el analisis y poder observar, qué eventos han dado mejor
rendimiento, qué ciudades han comprado mas entradas, desglose de gastos...

o En este panel, podemos observar los eventos que han dado mds beneficios y un desglose de entradas
vendidas segun el tipo de evento.

Eventos con mas beneficios Entradas vendidas en 2023 por evento

Total beneficios netos por evento Segmentacion de la venta de entradas por evento en 2023

Tipo de evento ® Musical ® Festival © Partido de Fltbol @ Concierto

10 mill. 2 mill. (12,49%) 2 mill. (10,34%)
2 mill. (10,54%) — — 3 mill. (16,27%)
8 mill.
2
2
= . f 2 mill. (10%)
E & mill. 3 mill. {15,38%)
2
o
k= A -
T 2 mill. (8,88%) — 3 mill. (15,09%)
g
o4 mill.
Entradas vendidas en 2024 por evento
2 mill Segmentacion de la venta de entradas por evento en 2024
Tipo de evento ®Festival ® Concierto © Partido de Fitbol @ Musical
. 3 mill. (12,53%) — 2 mill. (11,2%)
0 mill.
TEgEaiTgE =2zg i o PEZoc
$ = = s = :
T c =3 S F L g 5 3 28 E R o= £ .
T 3 g - 23 2 @ 23 TR "
Sgs2:z2 202 EEsS3s @ 3 mill. (12,53%) — 2 mill. (11.25%)
Tt e E 3 faL.3E a2y q
£i2%ecz2:f:ze 2t 2¢
Y SE B8 £33 233208852278
= § 8 & 3 @w 2 g Psw L 238 3 E
S 5 3 C T 5 2 s @ LI EELT VD
5>z =2 3 g3 w3 E 4% & : — 3 mill. (13,51%)
3 T s 2 £ 2 0 <= g 3 B 3 mill (12,77%) —
5 2 2 > = g 2 =1 o
= = c = S o
5 & = v &
Nombre evento 3 mill. (12,77%) 3 mill (13,51%)
Eventos con mas beneficics © Entradas vendidas en 2023 por evento
Total beneficios netos por evento Segmentacion de la venta de entradas por evento en 2023
Tipo de evento ®Musical @ Festival © Partido de Futbol ®Concierto
10mill 0 mill. 0.57%) 0%
3 mill o 4 -
2
H
,:; 6 mill, (09%) 0 mill. (1,67%)
3 .
e
3
T (0%) — (0%)
S
D 4mil
Entradas vendidas en 2024 por evento
2 mil Segmentacion de la venta de entradas por evento en 2024
Tipo de evento ®Festival ®Concierto © Partido de Fatbol ®Musical
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. Analisis con powerBI 'I

Utilizamos powerBI para hacer el analisis y poder observar, qué eventos han dado mejor
rendimiento, qué ciudades han comprado mas entradas, desglose de gastos...

o En este panel, podemos observar en qué ciudades se han vendido més entradas, el beneficio segun el tipo de
evento, la evolucién del beneficio bruto por afio y el total de eventos.

Total entradas vendidas por ciudad Beneficio por tipo de evento

Demostracion del niimero de entradas vendidas por ciudad Eventos con mayor beneficio

Valladolid 1,85 mill.

150 mill.

ey s mill]
3 oo | .75 il s
2wz I .73 mill 2 100 mill
o sl I 17z mill 2
k] @ .
2 carceons N | c: . 3 asmit [l 1o
i N ;- il somill
3
& zersgora [ .46 mill

valencia | 1 27 il
sibzo | 1,16 mil. omit
Partido de Musical Festival Concierto
0,0 mill. 0,5 mill. 1,0 mill. 1,5 mill. 2,0 mill. Futbol
Total de entradas vendidas Tipo de evento
Beneficio bruto por aio Total eventos
Evolucién de los beneficios entre los afios 2023 y 2024 Conteo total de los eventos realizados
Tipo de evento @Conciertc @ Festival @Musical @ Partido de Futbol
100 mill.
E Concierto 5 0 0
< _
2 Musical
g
@ Recuento de id_evento
50 mill.
2023 2024
Afios

- - Y B2 - - -
Total entradas vendidas por ciudad Beneficio por tipo de evento
Demostracion del ndmero de entradas vendidas por ciudad Eventos con mayor beneficio
Valladolid
150 mill
Madrid
‘B Toledo 175 mill, =
£  Murcia 173 mill. 2 100 mill
2 Seils 1,72 mill. %
g Barcelona 1,66 mill. H
T Alicante 1,62 mill. 2 5o mil
g
& Zaragoza 1.46 mill.
Valencia 1,27 mill
: ' o mil e EXE
ilbao 1,16 mill.
Partido de Musical Festival Concierto
0,0 mill 0.5 mill. 1,0 mill. 1,5 mill 2,0 mill Fiitbol
Total de entradas vendidas Tipo de evento
Beneficio bruto por afio Total eventos
Evolucion de los beneficios entre los affos 2023 y 2024 Conteo total de los eventos realizados
Tipo de evento @Concierto @ Festival @Musical @ Partido de Fitbol
Concierto
2 10mil. Partido de Fitbol 5 9
= Musical Recuento de id_evento
0 mill.
2023 2024

Afios
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. Analisis con powerBI

Utilizamos powerBI para hacer el analisis y poder observar, qué eventos han dado mejor
rendimiento, qué ciudades han comprado mas entradas, desglose de gastos...

o En este panel, podemos hacer un andlisis del desglose gastos y beneficios, segun su fuente de procedencia.
Ademds de la puntuacién media de los asistentes para encontrar una relacién entre el beneficio y gasto y al
satisfaccién de los asistentes

Desglose de gastos Desglose de beneficios
Representacién de gastos en cada evento Representacién de beneficios obtenidos en cada evento
Coste de manteni... @®Coste total por ... © Coste de salarios ® Gasto en se... @ Puntuacion ... @ Ingresos totales @ Restauracién © Merchandising @ Tiendas @ Puntuacién media asistentes
Q &mil Q 35 mill.
5 mill. 1500 30 mill. 1500
o =
=1 25 mill. =
4 mill » =
g H I -
w 0 u 20 mill.
a 1000 _'g 8 mi 1000 ;
5 3 mill. 51 S B
) E o - E
= c C 15 mill. c
@ -8 @ -0
£ [ S £ T
S zmi ] ] s = £
] c 10 mill.
N 500 u: mi 500 E
1 mill. < mill ; ;
| | | I ’ I | | l. | : ;
i 1.4 | ' 0 mill. . 1 v R
O oMk o e s meinie s m ey aie mmy g O" zeszrozesgergzzarcasss
252565 cFTEco65cTs58as3F 2 ¢3¢ o 2ot 05T ESE 63T g e csns
59 5 85 0 3 w6 @ 5 5 ¥ s 5@ 5 3 0 g 8 T 95 3 g e STy 2 BE g BT 2 53
S5 =s gLz iaesgrvaggh 285258058220 0282 858387
Csu g Ee ot Eo0LS 0 20O ViV Eia T Enifiaiae 2 Eig Vg 2t VR
= @ Z e =2 .= 3 > g = = = R = F = 0= 3o ] £
$: £T33izii o pic = c: 5 e£fs25¢ L3¢ 2
=5 § 2Z2g2§gg TrE E 55 g gz sy TIE 2
= 3 = £ = % = = E E E = E g [ 2 = E = =z =
Sz z 2 z
Adap... Adap... Adaptive... A.. A.. A.. Atlético ... Atléti.. Atléti.. A..' Auto... B... Ada..  Ada.. Adaptive.. .. .. .. Atlético .. Atlét. Atlét. .. Auto... B..
Nombre del evento Nombre del evento
o En este segundo panel, podemos ver el coste total, beneficio bruto y los minutos que ha durado el evento.
Ademds de que artistas o equipos son mds rentables debido al beneficio neto que dejan.
Coste total, beneficio total y promedio de minutos Artistas o equipos con mas exito

Representacion del coste, beneficio y promedio de minutos por evento Total beneficios por artista o equipo en tofal

®5Suma de ingresos_totales @ Suma de coste_total ®Promedio de duracion_min
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=
2 2
%mm\IL < OSOmlH.
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w - o o
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o o .
I || omil,
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Te®Tmoe g g o @ m om = & P oiogo@ S SE== g2 s5=E= 8 280 =g
§ 526 sEFgEFEarg =¥ EBEEE 28 3335585855088 5835
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. Analisis con powerBl |

Utilizamos powerBI para hacer el analisis y poder observar, qué eventos han dado mejor
rendimiento, qué ciudades han comprado mas entradas, desglose de gastos...

o En este panel, muestro las ciudades dénde mds entradas se han vendido y las divido segun el tipo de evento.
En el grafico de la derecha, a través de un grafico de dispersién muestro el promedio de entradas vendidas,
el ratio de asistencia y el beneficio bruto obtenido.

Entradas vendidas por ciudad

Para poder observar qué ciudades compran mas entradas

Ratio de asistencia y entradas vendidas

Promedio de entradas vendidas y total de benficio obtenido

Tipo de evento © Concierto © Festival = Musical  Partido de Futbol Rentabilidad @Atz ®Baja ® Media

2,0 mill.
£
1,5 mill. ~
s
3 3
5
g ' 4
5}
[ ]
4
@ 1,0 mill L 4
°
0,5 mill
#
0,0 mill.

mil 5mil
Ratio de asistencia

o Por ultimo muestro un panel con a informacién mas importante, mostrando si el evento ha sido rentable o no
lo ha sido.

Tabla de eventos y su informacion importante

Tabla con la informacién mds representativa por evento realizado

Barcelona vs Sevilla Partido de Barcelona vs 85,34% Alicante 3805272 Alta Concierto Real Madrid ~ 115,21% Murcia 1305744 Alta

Futbol Sevilla vs Sevilla
Barcelona vs Valencia Partido de Barcelona vs 117,15% Alicante 1935370 Alta

Futbol Valencia
Business-focused Festival Taylor Swift 95,58% Barcelona 349831 Baja Concierto  Bad Bunny 58,77% Toledo 978383 Alta
systematic projection
Centralized actuating Festival Taylar Swift 113,24% Valencia 1241749 Alta Musical Atlético vs 120,06% Sevilla 1379602 Media
paradigm Sevilla
Centralized composite Musical Coldplay 11,68% Sevilla 1223769 Alta Festival  Real Madrid  120,99% Sevilla 1794366 Alta
implementation vs Valencia
Centralized discrete Festival The Rolling 108,40% Sevilla 1660824 Alta Concierto Beyonce 11,06% Bilbao 1200259 Media
alliance Stones
Centralized value-added Concierto Bad Bunny 97.37% Valencia 1474544 Alta
functionalities
Cloned 6thgeneration Musical Bad Bunny 106,84% Toledo 1342011 Alta
protocol
Cloned didactic open Festival Bad Bunny 97,95% Alicante 1253492 Alta
system
Cloned human-resource Musical Bad Bunny 10,10% Toledo 83270 Alta Festival Sevilla vs 58,85% Toledo 1873676 Alta
implementation Atlético
Cloned well-modulated Musical Beyoncé 9832% Murcia 1158359 Alta Musical ~ Real Madrid  114,07% Toledo 192763 Alta
maonitoring vs Valencia
Cloned zero Concierto Bad Bunny 114,86% Murcia 1331481 Alta
administration focus
Total Concierto Atlético vs 93,95% Alicante 24605354 Alta Concierto Atlético vs 104,68% Alicante 305474846 Alta

Atlético 0 Atlético
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5. Conclusién

Gracias al ciclo completo de Big Data, hemos podido ingerir, almacenar, procesar, analizar y visualizar los
datos de los eventos celebrados en un estadio de futbol, obteniendo asi informacién importante a cerda de la
rentabilidad y el comportamiento del publico. Este proyecto ha permitido generar indicadores de negocio,
como el beneficio neto por evento, el tipo de espectador més rentable o la evolucién anual del rendimiento
econdmico...

A nivel personal, este proyecto me ha servido para comprender de forma practica cémo se conectan las distintas
fases del ciclo Big Data y cémo cada herramienta (S3, Glue, EMR, Athena, Power BI) aporta valor en cada
etapa. He aprendido la importancia de disefiar transformaciones con légica de negocio, como sacar nuevas
columnas con ingresos totales, beneficio bruto... y de visualizar los datos de forma clara para facilitar la toma de
decisiones.

Como posibles mejoras, me gustaria incorporar modelos predictivos en futuras versiones del proyecto, que
permitan anticipar la rentabilidad de eventos antes de su celebracién. También podria ampliarse el andlisis
incluyendo variables externas como el elima, la competencia u otros factores econédmicos que afecten la
asistencia como opiniones en resefias o redes sociales.

En definitiva, ha sido una experiencia muy enriquecedora que demuestra el potencial del Big Data para resolver
problemas reales y tomar decisiones basadas en datos.

o Datos utilizados =

run-1749034515535-part-r-

eventos_completo_final.csv 00000

CSV CSV

eventos_modificado_spark
CSV

Primer data Set Resultado de las transformaciones Resultado del procesamiento con
de AWS glue visual ETL Spark

o Fuentes consultadas @

https://docs.aws.amazon.com/es_es/glue/latest/dqg/edit-nodes-chapter.html
https://www.knowmadmood.com/es/blog/transformaciones-personalizadas-con-aws-glue
https://www.youtube.com/watch ?v=0OsmNGmh-gQI
https://catalog.us-east-1.prod.workshops.aws/workshops/ee59d21b-4cb8-4b3d-as29-
24537ct37bb5/en-US/lab2

https://www.youtube.com/embed/pJF2kYGtO4A ?feature=oembed
https://spark.apache.org/docs/latest/quick-start.html
https://www.youtube.com/embed/6OEwdJbnDY8?feature=oembed
https://www.youtube.com/watch?v=6Vr9ZUntCyE

https://www.youtube.com/embed/AzbPe mbw2U?feature=oembed
https://learn.microsoft.com/es-es/power-bi/fundamentals /service-get-started
https://www.youtube.com/watch?v=pwJuFbyhZFE

o 0 o o

© 0 0O 0 0o 0 ©o
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https://www.youtube.com/watch?v=pwJuFbyhZFE

